
(3) 기계학습 기반 환경이슈 감성분류기 개발 : 기후변화 중심으로 [김도연] 

   연구 목적: 기후변화 주제의 SNS 및 뉴스 댓글 데이터 기반 감성분류 알고리듬 개발 

   연구 내용: 기후변화 사전 구축, 감성 분류 학습 데이터 구축, 감성분류 알고리듬 개발 

⎼ 기후변화 사전 : 기후변화에 따른 현상을 4개의 범주(온도, 강수, 토지, 해양) 분류 후 구축 

 환경관련 문서에 워드 임베딩 방법(LDA, Word2Vec) 적용 후보군 추출  

 전문가(최희선,명수정) 및 SNS 이용자 의견 반영 

⎼ 감성분류 기준표 : 기후변화 현상에 자주 나타나는 7개 감성 클래스 구축 

 7개 감성 카테고리 : 황홀/기쁨, 기대/관심, 감탄/존경, 분노/짜증, 두려움/공포, 슬픔/수심, 중립 

⎼ 감성분류 학습데이터 : 5만 건 단문 데이터에 감성을 수작업으로 파악  

 기후변화 사전 기준 5만건을 수집하여 7개의 감성 클래스 태깅 

⎼ 감성분류 알고리즘 : 기계학습 기반 분류 알고리듬 구축 

  Naïve Bayes, SVM, CNN, Bi-directional LSTM 

  연구 성과 : 7개 감성 Category 대상 정확도 85.10% Bidirectional LSTM 알고리듬 구축  

⎼ Accuracy : (True Positive + True Negative)/ALL sample 
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기후변화 사전 및 감성 클래스 2
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기후변화에 따른 현상 사전 감성분류 기준표 



학습 데이터 구축 및 전처리 2
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전처리 단계 전처리 내용 

1) 이모지 한글로 변환  

2) 이모티콘(특수문자) 전처리 

3) 형태소 분석 

4) ID 삭제 

5) 정규화: 함축어, 신조어, 은어 

 

 

- SNS 특성을 반영한 전처리 단계 

- 형태소 분석기 : 은전한닢-Mecab 

- 이모지 전처리: 약 1,200개 이모지 

한글로 변환 

- 예)  

6) DTM 생성 

7) 말뭉치(Corpus) 생성  

8) Sparse Terms 삭제 

9) Low TF-IDF 삭제 

 

 

- DTM(Document Term Matrix) 

Term1 Term2 … TermM 

Doc1 2 1 … 0 

Doc2 0 4 … 2 

… … 

DocN 3 1 … 1 



SVM Classifier 2
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• 커널(Kernel) 트릭을 이용한 비선형 데이터 분류 

• 커널 종류 및 파라미터 

1) 선형 커널(Linear Kernel) : Cost, Gamma 

2) RBF 커널(Radial Basis Function Kernel : Cost, Gamma 

3) 시그모이드 커널(Sigmoid Kernel) : Cost, Gamma, Coefficient 

4) 다항식 커널(Polynomial Kernel) : Cost, Gamma, Coefficient, Degree 

 

• SVM Architecture 

Parameter 

Model 

SVM_Model_1 SVM_Model_2 SVM_Model_3 SVM_Model_4 

Kernel Linear RBF Sigmoid Polynomial 

Cost 1 0.8 1 0.9 

Gamma 0.0048 0.0040 0.0047 0.00047 

Coefficient - - 0.001 0.001 

Degree - - - 3 



CNN Classifier 2
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Bidirectional LSTM Classifier 2
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감성 분류 정확도(Accuracy) 비교 2
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Model 7개 감성 분류(%) 3개 감성 분류(%) 

Machine  

Learning 

SVM_Model_1 77.96 87.25 

SVM_Model_2 68.71 76.25 

SVM_Model_3 76.85 86.31 

SVM_Model_4 75.04 84.08 

NB_Model 50.57 65.73 

Deep  

Learning 

CNN_Model 81.95 90.65 

Bi-LSTM_Model 85.10 92.95 



7 개 감정 class별 분류 성과 :  Bi-LSTM 85.10% 
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매체별 분류 정확도: Bi-LSTM 85.10% 
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